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1. 서  론

수직형 펌프는 세척시스템, 급수시스템, 수처리시

스템, 소방시스템 등 다양한 용도로 사용되는 회전설

비로 일반 펌프에 비해 높은 효율을 내며 공간 점유

도 적어 활용도가 매우 높은 기계이다. 수직형 펌프

는 필요시 즉시 급수해야 하므로 유지보수 활동을 

통한 현상유지가 중요하다. 설비의 유지보수 활동시 

필수적으로 결함 진단을 수행하는데, 진동 신호를 취

득하고 분석(시간파형, FFT 스펙트럼, 궤도 등)하여 

원인을 규명하는 방법이 가장 보편화되어 있다(1).
최근에는 AI 기술 발전에 따라 머신러닝 기법을 

적용하여 회전설비의 상태를 진단하는 방법이 개발되

고 있다(2~5). 머신러닝 기법을 이용한 상태진단 기술

은 데이터 기반 진단 방법으로 설비의 정상 및 결함 

상태의 데이터에서 계산 가능한 통계적 특징을 학습

하여 생성된 학습 모델에 새로운 데이터를 적용하여 

상태를 진단한다. 데이터기반 진단기법은 양질의 학

습 데이터가 필요하나 실제 현장(field)에서는 양질의 
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ABSTRACT

Recent trends in facility maintenance have focused on automating defect diagnosis using artificial 
intelligence(AI) technologies. One such method utilizing AI is rule-based diagnosis, which operates 
based on decisions made from expert knowledge and does not require large datasets. However, 
because it evaluates only the data measured at a single point, the scope of evaluation is limited and 
requires further development. This paper presents the development of a multi-point rule-based diagnostic 
system that evaluates the entire system by considering measurement results from multiple points. The 
performance of the proposed diagnostic method is validated by comparing the results of direct 
diagnoses with those obtained through rule-based diagnosis, using durability test data from a vertical 
pump. The durability test results were categorized into four conditions based on their progression, 
and the diagnostic outcomes were compared at each step.
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학습 데이터를 확보하기 위한 시간과 비용적 투자가 

많이 필요한 실정이다.
설비진단은 데이터 분석 과정에 대한 규칙이나 논

리가 확립이 되어있기 때문에 이러한 규칙과 논리를 

기반으로 진단 알고리즘을 개발하여 진단에 필요한 

신호를 인식하는 기술을 통해 전문가 시스템을 구축

한다면 데이터의 양질에 의존하지 않는 머신러닝 기

술을 확보할 수 있다. 또한. 취득되는 신호를 자동으

로 인식하는 기술을 확보한다면 규칙기반 진단 시스

템을 자동화하여 실시간으로 처리할 수 있는 머신러

닝 시스템을 구축할 수 있다. 
따라서, 진동 신호의 분석을 자동화하기 위해 프로

그래밍 기법 중 하나로 규칙기반 진단 기술에 대한 

연구를 수행하였다. 규칙기반 진단 기술은 전문가의 

지식과 경험을 바탕으로 생성한 진단규칙에 따라 작

업자가 데이터를 확인하여 설비의 상태를 진단하는 

기술이다(6~10). 이는 규칙에 따라 추론하여 진단을 수

행하기에 데이터의 양에 따라 정확도가 좌우되는 문

제를 해결할 수 있으며, 실제 진단 전문가가 직접 진

단하는 과정과 유사하게 진행되기 때문에 진단 결과

의 정확성이나 신뢰도가 높은 기술이다.
현재 규칙기반 진단기술은 one-point 진동 신호를 

FFT 스펙트럼으로 변환하여 진단 변수(주파수, 진폭, 
고조파, 에너지 더미 등)를 알고리즘 형태로 인식하여 

자동화 진단을 수행할 수 있다(11). 하지만, one-point
에서 측정된 진동 신호를 대상으로 결함을 진단하기 

때문에 간이적인 진단이나 동시에 여러 지점을 측정

하여 결과를 서로 비교하여 설비의 전체적인 상태를 

진단하여야 하는 불편함이 존재하는 실정이다. 이 연

구에서는 기존의 one-point 신호만을 측정하여 결함

을 진단하는 형태의 규칙기반 진단기술을 개선하기 

위해 두 지점 이상의 데이터를 기반으로 펌프 설비를 

대상으로 구동부(모터), 피 구동부(펌프)와 설비 자체

(모터-펌프) 결함을 진단하는 기술을 제안한다. 수직

형 다단 원심펌프를 대상으로 진행된 열화 및 파손 

시험데이터를 이용하여 기술을 신뢰성을 검증하였다.

2. 규칙기반 진단 기술 강화

2.1 규칙기반 진단 기술

규칙기반 진단 기술을 설명하기 전에 설비진단 전

문가가 진단을 수행하는 과정은 다음과 같다. 먼저, 

현재 진동크기를 평가하여 이상을 판별하며 대체로 

국제 표준화 기구가 제시한 조건을 기준에 따라 설비

의 상태를 실효치, 전진폭 등과 같은 진동 크기로 평

가한다. 상태평가 이후 설비의 상태를 정밀하게 파악

하기 위해 대표적으로 FFT 스펙트럼 분석, 시간파형 

분석, 위상 분석, 궤도 분석 등과 같은 정밀 분석 기법

을 통해 진동의 원인을 규명하고 상태를 진단한다(12).
기존의 규칙기반 진단은 앞서서 말한 전문가의 진

단 기법 중 FFT 스펙트럼 기반의 정밀 분석을 결정

목으로 규칙화하여 진단하는 방법이다. 하지만 회전

체 결함에서 FFT 스펙트럼의 정보만으로는 구분하기 

어려운 결함이 존재한다. 예를 들어 회전설비에서 빈

번하게 발생하는 정렬불량의 경우 구동부(모터, 터빈 

등)와 피 구동부(펌프, 압축기, 팬 등) one-point에서 

측정된 신호의 결함 주파수, 진폭 정보만으로는 확정

할 수 없으며, 취득된 위치나 방향에 따른 위상정보

까지 검토하여야 명확한 진단이 가능하다. 
Fig. 1은 기존 규칙기반 진단의 모식도로 설비정보

를 토대로 one-point 데이터에 대한 진단결과가 출력

된다. 기존 규칙기반 진단기술은 한 지점의 데이터만

을 분석하기 때문에 데이터마다 다양한 결과가 나왔

을 때 비전문가가 진단 결과들을 종합적으로 자체적

으로 판단하기에는 어려움이 있다. Fig. 2는 multi- 
point 규칙기반 진단의 모식도로 여러 지점의 진동데

이터를 이용하여 진단한다. 기존 규칙기반 진단 기술

의 한계를 개선하고자 측정 지점별 진동의 크기 비교, 
성분비교, 수직-수평 진동의 비, 상대위상, 절대위상 

등 입력되는 다채널 신호의 정보로 상관관계까지 평

가하여 진단하는 형태이다. 이는 대상설비의 현재 상

태에 대한 진단 결과를 종합적으로 판단할 수 있도록 

개선하였다.

Fig. 1 Prior rule-based process diagram
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2.2 Signal Recognition

신호 인식 기술이란, 설비정보(운전속도, 베인 개

수, 베어링 정보 등)에 기반하여, 설비 결함 발생시 

확인 가능한 결함 특성(진폭, 고조파, 측대파 등)을 

자동으로 인식 및 추출하는 기술을 말한다. 이 연구

에서 사용된 신호 인식 기술은 다음과 같다.

(1) Peak 
신호의 주성분을 확인하는 진폭(peak) 변수는 결함 

판단을 위해 구성된 질의들이 응답에 요구하는 주된 

인식 변수로 전문가가 결함을 판단할 시 가장 먼저 

확인하고 가장 많이 확인하는 변수다. 진폭 변수를 

인식하는 방법은 진폭 성분으로 운전 및 설비정보에 

따라 변하는 1X, 2X 등 특정 주파수와 그 진폭으로 

나타나는 값을 인식하는 기술이다. 기본적으로 결함

을 진단할 때 진폭 값을 기준으로 판단하고 FFT 스

펙트럼 상에서 지배적으로 나타나는 성분이 가장 중

요하기 때문에 진폭을 가장 먼저 확인하며 진단변수

로 인식할 시, 그 크기 또한 고려하여야 한다. 회전설

비에서 결함이 발생하면 운전 주파수와 그의 배수 되

는 주파수 혹은 결함의 기본 주파수와 그의 배수 되

는 주파수에서 확인되는 진폭 값의 크기에 따라 여러 

가지 결함을 판단할 수 있다(11).

(2) Haystacks  
해이스택(haystacks) 변수는 peak 변수와 똑같이 

판단을 위해 구성된 질의들이 요구하는 정보 중 하나

로 고주파 또는 저주파에서 스파이크(spike) 형태의 

에너지 더미를 인식하는 변수로, 에너지값으로 받아

들이는 변수다. 해이스택 변수는 무작위의 주파수로 

가진되어 나타나는 에너지 더미의 유무를 파악하는 

변수이므로 지배적인 진폭이 아닌 특정 대역의 에너

지 값을 보고 판단하며, 이는 펌프 운전 시 공동현상

이나 난류현상 혹은 베어링 결함이 발생하는 경우 확

인할 수 있다(11).

(3) Phase
위상(phase) 변수는 앞의 두 변수와 다르게 multi- 

point 규칙 기반 진단에서 새로 추가한 변수로 위상 

정보를 요구하는 일부 결함을 판단하는 변수다. 회전

체 시스템에서 정렬불량은 모터, 펌프 등 기계의 자

체적인 정렬불량과 모터-펌프의 축 연결부의 정렬불

량 두 가지로 나누어 볼 수 있다. 둘 중 축 연결부의 

정렬불량은 모터와 펌프의 상대 위상을 확인해야 결

함 유무 및 세부 유형을 판단할 수 있다.
Fig. 3은 위상을 인식하는 방법을 나타낸 그림이며, 

키 페이저 신호를 기준으로 모터와 펌프 측의 반경방

향(수평방향, 수직방향) 또는 축 방향(axial) 신호의 

위상을 비교한다. 위상차를 평가하는 방법은 측정시

간 중 50 % 이상이 120˚ 이상의 위상차가 나타날 경

우 역위상으로 판단하며, 그 외에는 정위상으로 판단

하도록 개발하였다. 위상 변수는 축 굽힘 결함과 정

렬불량 결함을 구분하거나 정렬불량의 유형(병렬 정

렬불량, 각도 정렬불량)을 구분하는 등 여러 상황에서 

활용되는 것을 확인할 수 있다. 

2.3 Decision Tree

결정목은 결함을 구분하기 위한 질의(attribute)와 

결함(class)의 관계를 이용하여 의사결정을 지원하는 

도구이다. 여기서 질의와 결함을 기반하여 정리된 인

과행렬 표를 기반으로 C4.5 알고리즘을 이용하여 최종

적인 결정목을 구성한다. 여기서 C4.5 알고리즘은 정

Fig. 2 Multi-point rule-based process diagram Fig. 3 Signal recognition(phase)
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보엔트로피 평가함수로 결정목의 질의들의 분류성능

을 평가하여 결정목을 효율적으로 제작하는 알고리즘

이며 이때 평가함수는 quinlan의 정보이론에 기반한

다(13~15). Fig. 4는 결정목을 구성하는 과정을 나타낸 

그림이다. 
Table 1은 이 연구에서 적용된 결정목과 각 결정목

별로 진단할 수 있는 결함을 나타내었으며, 총 6가지

로 구성된다. 설비 전체의 정렬을 평가하는 정렬

(alignment), 모터부 진단을 위한 회전체, 구름요소 

베어링, 전기(electric)와 펌프 부 진단을 위한 회전체, 
유체(fluid)를 적용하였다. 

3. 실  험

3.1 실험 모델 및 방법

실험 모델은 수직형 다단 원심펌프를 대상으로 하

였으며, 가속 내구수명 시험을 진행하였다. Fig. 5는 

이 시험에 사용된 대상설비의 3D 그림으로 진동 측정 

지점은 펌프 토출부(VE-P11, POY), seal부(VE-P12, 

PIY) 등 2지점, 모터는 부하측(VE-P13, MIY), 반부

하측(VE-P14, MOX) 2지점으로 총 4지점을 측정하

였으며, 데이터 취득 조건은 Table 2와 같다.
가속 내구수명 시험은 Fig. 6과 같은 환경에서 약 

Fig. 4 Decision tree flowchart

Table 1 Fault class by diagnosis section

Decision
tree Class Decision

tree Class

Rotor

Unbalance Alignment Misalignment

Rubbing

Electric

Static 
eccentricityLooseness

Roller 
bearing

Failure step
(1 ~ 4)

Dynamic 
eccentricity

BPFO Stator 
problemBPFI

BSF

Fluid

Vane passing 
frequencyFTF

Looseness
(bearing-
pedestal)

Cavitation

Turbulence
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20일간 시험을 진행하였다. 설비의 열화를 인가하기 

위해 제어밸브를 이용하여 유량의 변화를 유도하였으

며, 설비에 피로 및 부하가 가중되도록 하였다. Fig. 7
은 시간에 따른 성능지표인 양정과 토출량을 나타내었

다. 여기서, H는 양정, Q는 토출량을 나타내며 원심펌

프의 소요 축동력은 유량에 비례하는 특성을 가지고 

있으며, 토출량의 주기에 따라 축동력이 변화함으로써 

펌프에 지속적으로 피로를 주는 방법으로 실험하였다.
Fig. 8은 가속 내구수명 시험 당시 진동 실효치의

추세를 나타내었으며, 가동 385시간 이후 1차 이상

징후(진동/소음 심각)가 발생하였으며, 462시간 이

후 설비 부품 파단으로 인해 정지했다. 작동 정지 

후 설비를 분해점검하였으며, Fig. 9와 같이 2단 임

펠러 마찰 마모가 발생하였으며, 채결부위의 불량까

지 확인되었다.

Fig. 5 Experimental model

Table 2 Vibration acquisition conditions

Test model

Sensor VO622B01(IMI, velocity sensor)

Operating speed 3570 r/min

Impeller vane 6 EA

Sampling rate 12 800 Hz

Measurement time 60 s

Fig. 6 Installation environment of the model

Fig. 7 performance of centrifugal pump

Fig. 8 Whole data of accelerated durability test for 
centrifugal pump

Fig. 9 Impeller friction and poor fastening
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3.2 규칙기반 진단 기술 검증 Case 선정

Multi-point 규칙기반 진단기술 검증을 위해 가

속 수명 시험데이터 세트의 시험 구간에 대한 상태

를 구분하기 위하여 진동 추세분석을 수행하였다. 
Fig. 10은 펌프 토출부 진동 실효치의 추세를 나타

낸 그림으로 Fig. 10(a)는 측정 초기인 22.06.10. ~
22.06.16. 동안의 데이터를 나타낸다. 여기서는 진

동 값의 추세가 안정적인 경향이기 때문에 기간 내

에 무작위로 1분간 데이터를 선정하여 Case 1로 선

정하였다.
Fig. 10(b)는 22.06.17. ~ 22.06.27. 동안의 트랜

드이며, 설비 이상 징후 및 정지 시점이 포함된 

진동 실효치의 추세이다. 해당 기간에서 ②구간은 

급격한 성장이 확인되는 구간이나 시험당시 인지

한 이상구간은 아니다. ③구간은 1차 이상징후 구

간이며, 진동/소음이 심각하게 인지된 구간이다. 
④구간의 경우 실제 설비의 파손시점이며, 파손 

직전까지 진동 실효치의 추세가 급격한 상승세를 

보이는 것을 확인할 수 있었다. 이를 통해 내구수

명 시험데이터 세트에서 설비 상태에 대한 심각도

를 4가지로 구분할 수 있었으며, Table 3과 같이 

정리하였다.

3.3 Multi-point 규칙기반 진단 시스템

개발한 규칙기반 진단 시스템의 진단 과정은 Fig. 11
과 같다. 진단을 수행하기 위해선 해당 설비의 진동 

진동 데이터와 설비정보가 필요하며, 설비정보는 모

터 - RPM, 모터 극수 베어링 정보, 로터 바 개수 / 펌

프 - RPM, 베인 등이 적용된다. 설비정보를 기준으로 

정의된 질의에 따라 진단변수를 수립하고, 이후 신호 

인식 기술을 이용하여 자동으로 진단변수를 추출한

다. 최종적으로 추출된 진단변수에 대하여 질의로 판

단하는 기준은 ISO 10816을 참고하여 평가한다. Fig. 12
에서 그 예시를 보여주고 있으며, 축 정렬불량의 경

우 모터의 진동과 펌프의 진동 사이의 위상차에 대한 

정보가 필요하여 PIY, MIY 두 지점의 데이터에서 진

단변수에 해당하는 정보값을 추출하여 진단한다. 불

평형의 경우 각 측정지점마다 확인하며 지점들의 불

평형 유무와 크기를 확인함으로써 발생 지점 및 심각

도를 확인할 수 있다.

4. 적용 결과 

각 시점의 case를 실제 설비진단을 수행할 수 

있는 전문인력이 FFT 스펙트럼을 통해 분석했을 

때와 개발된 multi-point 규칙기반 진단 시스템을 

적용한 결과를 비교하였으며, Fig. 13 ~ Fig. 16까지 

나타낸 FFT 스펙트럼은 모터와 펌프 각각에서 진

동이 높은 측정지점의 데이터를 나타낸 것이다. 모
든 case의 데이터에서 모터 반부하측(MOX)의 진

동이 가장 높게 확인되었다. 이는 수직형 펌프의 

구조상 상부에 설치된 고 하중 모터와 반경 방향

의 지지구조가 없는 리드 형상이란 구조적 특성으

로 확인된다.
Case 1의 경우, 전체적으로 1X 성분이 가장 지배

적으로 확인되며, 그 외의 진동 성분은 0.5 mm/s 미
만의 낮은 진동을 보였다. FFT 스펙트럼에서 응답

이 가장 높은 응답을 나타내는 모터 반부하측를 포

함하여 최대 진폭이 설비진단 기준인 6.4 mm/s 대
비 인식 기준(5.0 mm/s)에 도달하지 않았으며, Fig. 13

(a) Initial period

(b) Failure period

Fig. 10 Overall data of accelerated life test

Table 3 Cases of fault detection

Case Analysis results

Case 1 Normal condition

Case 2 Overall rising

Case 3 Overall rising(early detection)

Case 4 Breakage
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의 표에 해당하는 규칙기반 진단도 FFT 스펙트럼 

분석 결과와 같이 정상상태로 판단하였다. 여기서 

인식 기준은 경험치에 따라 약 80 %에 해당하는 

5.0 mm/s rms로 선정하였다.
Case 2의 경우, 모든 측정지점에서 저주파수 대역

에 노이즈(ski-slope)가 발생하였으며 이는 Fig. 14의 

FFT 스펙트럼 상에 빨간 점선으로 표시하였다. Fig. 10
의 경향 분석결과 및 FFT 스펙트럼을 분석한 결과, 
센서의 움직임에 의한 과도적인 진동 증폭으로 인해 

RMS 값이 높게 나타난 것으로 판단된다. 
FFT 스펙트럼을 기준으로 추가적인 분석을 하였을 

때, 펌프 및 모터 측에서 지배적인 성분의 진폭 변화

Fig. 11 Flow chart of multi-point rule-based diagnosis

Fig. 12 Process example of multi-point rule-based diagnosis system
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는 거의 없으며, 저주파 대역이 발생한 것을 보았을 

때, 센서 흔들림에 의한 저주파수(ski-slope)가 나타난 

것으로 판단되며, 정상 상태로 판단된다. Fig. 14의 

표에 해당하는 규칙기반 진단 결과도 FFT 스펙트럼 

분석 결과와 같이 정상상태로 판단하였다.
Case 3의 경우, 1X 성분이 Case 1, Case 2에 비해 

높게 나타났으며 모터 반부하측 신호의 경우 Fig. 15
의 그래프에서 보이는 바와 같이 1X 성분의 진동 크

Fig. 13 Case 1: normal condition section Fig. 14 Case 2: overall rising
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기가 6.8 mm/s로 높은 진동이 발생하였으며, 이는 모

터 결함의 불평형 결함으로 진단되어 나타나는 것을 

Fig. 15의 표로 확인할 수 있다. 모터 반부하측을 제

외한 나머지 신호에서는 최대 진폭이 설비진단 기준

인 6.4 mm/s 대비 인식 기준(5.0 mm/s)까지 도달하지

는 않았다.
Case 4의 경우, 모터 측에서는 Fig. 16의 그래프로 

확인되는 바와 같이 1X 성분이 약 7 mm/s로 고진동

Fig. 15 Case 3: overall rising(early detection) Fig. 16 Case 4: breakage
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이 발생하였으며, 펌프 측에도 1X 성분이 5.08 mm/s
로 설정한 기준을 넘어서는 진동이 발생하였다. 펌프

부의 불평형은 설비진단 기준 대비 인식 기준에 인식

되는 것이 과도적이기에 1X 헌팅(hunting) 현상을 의

심할 수 있다. Fig. 16의 표에서 진동에 따라 펌프 측 

불평형 결함 인식이 과도적임을 알 수 있다. 이에 따

라, 펌프 측에 큰 부하가 작용하였을 것으로 판단된

다. 또한 불평형의 성장으로 인해 임펠러와 케이싱의 

러빙(rubbing) 또는 임펠러 간 마찰 등이 발생하였을 

가능성이 있음으로 판단된다.

5. 결  론

이 연구에서는 규칙 기반 진단기술의 개선을 위해 

신호인식 기술의 개발과 multi-point / multi-direction 
진단 시스템으로 개선하는 기초연구를 수행하였다. 주
요 개선 사항은 진단 공정의 개선 및 신호인식 기술추

가, 결정목 추가 개발 등이 수행되었다. 해당 기술의 

검증을 위해 수직형 다단 원심펌프를 대상으로 진행

된 수명 가속 내구수명 시험 데이터로 검증하였다. 제
공된 정보를 기준으로 실제 진단 전문가가 판단할 수 

있는 수준의 진단 결과를 도출하는 것을 확인하였다. 
규칙기반 진단은 일부 설비에 한정되어 개발되어 

있기에 아직 현장에서 제약 없이 적용하기에는 부족

한 상황이다. 그러나 여러 설비에 대한 전문가의 진

단 기준은 정립되어 있기에 신호인식 기술만 발전된

다면 언제든 현장에 적용하여 활용할 수 있을 것이다. 
규칙 기반 진단 기술의 개선을 통해 전문가 수준의 

시스템을 구축한다면, 비전문가도 전문가와 같은 정

확도와 정밀한 분석으로 설비를 파악함으로써 설비 

관리 계획을 세밀하게 조절하고, 이 기술을 이용함으

로써 쉽고 제약 없이 설비를 관리하고 운용할 수 있

을 것이다. 또한, 설비진단 자동화를 통해 산업현장에 

적용된다면 원활한 유지보수와 설비 운영에 핵심적인 

정보를 제공하여 경제적인 이익에 기여할 수 있다고 

기대한다.
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